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INTRODUCAO=> Piramide de Ir_lf_orma(;oes dellmagens com cirgscente conhecimento
a serem adquiridos pelos métodos de cientificos
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Fonte: Jensen, 2009



A  fotointerpretacdo, esta relacionada ao

sf™ Exposicao . . .
,'TX-’DO inicpial—g reconhecimento de padrdes na imagem, o qual o
~ - observador possul expertise da distincao temas a
Introducéo P P ¢

ser classificado

o Ao examinamos sob a Otica de variaveis ambientais, como podem estas
Objetivo=>  yariaveis, influenciar na aquisicdo de cenas, e propor uma alternativa de
correcao. Utlllzando conceltos e linguagens computacional
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' Reconhecimento Militar
a) Fonte: Os Autores . ' - bjFonte; Anderson, P. S. (1982)




Fonte: Os autores, 2021

e Territorio Estadual do Espirito Santo, com 46(quarenta e seis) mil quilometros
guadrados.

 Imagens com 50(cinquenta) centimetros, com quatro bandas, fusionadas com a
banda pancromatica.o



Fonte: a) em Barelli [1982] e b) Centeno [2003]

 Resolucdo Radiomeétrica em um sistema imageador, esta associado a
sensibilidade do sensor, sendo que medida da quantidade de bits utilizados
para armazenar os dados, em um correspondente pixel.
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Vantagens:

» Rapidez

« Sem Compra de Software Especifico

« Customizado

* Performa-se para Grandes arquivos
de grande tamanho

* Processamento em Lotes

Desvantagens:

» Curva de Aprendizado

METODO => Utilizacdo de SCRIPTS EM LINGUAGEM R

# SCRIPT 01 - Visualizacao de canais ou bandas espectrais =>Linguagem R<=
library(RS1001box) # Para carregar o pacote especifico
library(ggplot2) # Para plotagem elegantes
library(terra) # Para carregar as\imagens

# Carregar a imagem=========ooSoooooooooSoooSSSSSSSoooSooSsooossss
komp_32_ 780 <-terra::;fgst{"Figuras\KOMP_32_ 780.tif") # Para carregar a Imagem
komp_brick_32_780<-raster;:brck(komp_32_780)

hyp_32_780 <-terra::fast("Figuras\\hyper_32_780.tif") # Para carregar a imagem
hyp_brick_32_780<-raster;:brick(hyp_32_780)

hyp_brick_32 780 # raster com 0,25

#- — VISUALIZACAO DAS IMAGENS -

RStoolbox::ggRGB(hyp_brick_32 780, 3,2,1 ,stretch = "lin" ) # Verdadeira -Cor
RStoalbox::ggRGB(komp_brick_32 780, 3,2,1 ,stretch = "lin") # Verdadeira -Cor
RStoalbox::ggRGB(hyp_brick_32_ 780, 4,3,2 ,stretch = "lin" ) # Falsa-Cor
RStoolbox::ggRGB(komp_brick_32 780, 4,3,2 stretch = “lin™ ) # Falsa-Cor
RStoolbox::ggRGB(hyp brick_32 780, 3,1,4 ,stretch = "lin" ) # Pseudo -Cor

RSteolbox::ggRGB(komp_brick_32_780, 3,1,4,stretch = "Jin" ) # Pseudo -Cor



%, METODO => Visualizag&o dos Canais Espectrais
ITADO o< canal RGB { Red, Green, Blue}
Combinacao Verdadeira Cor: esquerda ano 2015, e direita ano 2020

7797800 -

« Realidade que conhecemos
e Suscetiveis a interferéncias atmosféricas
* Nevoas interferem na interpretacao

Fonte: Os autores, 2021
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7797400 -

7797200 -

325700 325900 326100 325700 325900 326100

Destaque das irregularidades na vegetacao Fonte: Os autores, 2021
Diferencas na textura do solo, ocasionadas por diferentes reflectancia

Evidencia edificacoes mesmo com telhados pintados ou camuflados

Utilizada para fazer indices espectrais e detectar variancia na saude da vegetacdo com o NDVI
(indice de vegetacdo Normalizada)



METODO => Visualizacdo dos Canais Espectrais
combinacéo G/B/NIR {Green, Blue, NIR}
Comblnagao Pseudo Cor: esquerda ano 2015, e direita ano 2020

125700 225000 126100 225700 125900 1261010

Fonte: Os autores, 2021

 Monitoramento de Sedimentos na agua
 Absorcao de Vapor de agua
 Absorcéao de agua pelas vegetacoes
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RESULTADO
COMBINACAO DAS IMAGENS
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Vantagens:

* Rapidez

Sem Compra de Software Especifico

Customizado

Performa-se para Grandes arquivos de grande tamanho
Processamento em Lotes

Mais que Vantagens:

» Resultados Estatisticos
Dinamicos

Desvantagens:

« Curva de Aprendizado

Imagem 2015 em Combinagéo
Verdadeira Cor-RGB-

7797600~

7797400~

7797200~

! |
325900 326100

X

325300
Imagem 2015 em Combinagéo

Falsa cor-NIR,RED,BLUE-
7797600~

7797400~

7797200~

325900 326100

X

325700

Imagem 2015 em Combinagéo:

Falsa cor - RED,BLUE,NIR -

7797600~

7797400~

7797200~

Imagem 2019 em Combinagéo
Verdadeira Cor-RGB-

7797600~
>T797400-
7797200~
325300 325§DU 326300
X
Imagem 2019 em Combinagéo
Falsa cor - NIR,RED,BLUE -
7797600~ B
>T7797400 -
7797200 -
325}00 325§UD 326300
X
Imagem 2019 em Combinag&o:
Falsa cor - RED,BLUE,NIR -
7797600 -
7797400 -

7797200~




RESRAMTAPEIE> Imagens monocromaticas com poligonos
vetor

CLASSIFICACAO ARVORE DECISAO

19.910°s R
19.911°S

19.912°S

o class 19.913°S
A
@ Agua
ol @ =t Mm2dio Regeneracio
iR\, 4 G % @ Outros

W - v B ) Pastagem Cuttivada 195147 -
0.000 05.30.359.:0)(\ =y © Vegetacéo rasteira
\\ < @ Solo Exposto

19.913°S-

Classes de Uso Solo
Ags

Ouras ¢ somivas

E=t. Media Regeneracso
Pastoern Cultvards
Macega

Sdla Dposio

19.914S

Vantagens:
: » _ Fonte: Os autores, 2021
« Tipos de Culturas e Vegetacao Classificadas em Classes e em poligonos

* Rapidez no monitoramento ambiental
« Caracteristicas classificadas por radiometria das imagens determinadas por métodos cientificos
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=7 oo | RESULTADO => Estatisticas de Acerto na Classificacao

e

I.TX% B L Agua |mata loutros |pasto rocha  [solo
Sensibilidade 1000 |0.6667 [1.0000 10.7500 |1.0000 | 1.0000
INDICENAPRA, RERAT SO0 SNSRI Ra Especificidade 1.000 |1.000 [1.0000 [1.0000 [0.9375  |0.9333
PosPred Value  |1.000 |1.000 [1.0000 |1.0000 [0.7500  10.8000
—> EXECENTE NegPred Value  |1.000 [0.9412 [1.0000 [0.9375 |1.0000 _ [1.0000
MUITOBOA Prevaléncia 0.1053 [0.1579 |0.1579 0.2105 [0.2105 _ 0.2105
Taxa de detecgdo  |0.1053 |0.1053 |0.1579 [0.1579 0.1579 __0.2105
., BOA Prevalénciade  |0.1053 |0.1579 |0.1579 [0.1579 |0.2105 |0.2632

' deteccdo
RAZOAVEL Precisao Equilibrada |1.0000 | 0.8333 [1.0000 _|0.6750 | 0.9688 _|0.9667

2,20
RUIM
0.40
PESSIMA
2,00

Classes de Uso Solo

Agua

Kappa=0.8747

Outros & sombras

Est. Medio Regeneracac

a) Acuracia: 0.8947;

S b) 95% Cl: (0.6686, 0.987);
iionge c) Sem Informagéo: 0.2105:

d) P-Value [Acc > NIR 1 ] 3.441e-10;
Solo Exposto

Fonte: Os autores, 2021

e) Kappa : 0.87-> Sendo que o valorvariade 0 a 1
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Vantagens: | | Fonte: Os autores, 2021

« Rapidez e com quantitativo de area que foi perdido informacao por efeitos
atmosféricos



RESULTADO =>Imagens monocromaticas com poligonos
vetor

IMAGEM 25_776 CLASSIFICADA IMAGEM 25_776 ORIGINAL IMAGEM 33_785 CLASSIFICADA IMAGEM 33_785 ORIGINAL

Fonte: Os autores, 2021

: R RS C|assi-
: - -ficada
a)imagem Classificada b) Imagem Classificada Parcial ¢) Imagem Na&o Classificada

« Conforme resultados observados pixels de transicao, pixels
vizinhos, entre imagem e nuvens nao sao classificados

Desvantagens:




b) Grande Variagho de Precipitacio

Fonte: Os autores, 2021

DESCRICAO =>Interrup¢éo néo natural de padrées de textura, iluminag&o ou cor
em imagens aéreas ou orbitais
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METODO =>Caracteristicas Ambientais: Degraus Radiométricos

Degrau Planalto Planicies
a) histograma d'agua

c) Articulacdo 29 785 - Falsa cor

Fonte: Os autores, 2021

Ocasionadas =>Variacoes
sanzonais de precipitacao,
temperatura imageados em
diferentes épocas do ano.

a) Quedfa de Lineariedade b) Quebra de Lineariedade no ¢) Locais onde ocorrem
no meio do lago

no meio da cultura agricula e Degrais Radiométricos
na pastagem acima



s % METODO =>Caracteristicas Ambientais: Degraus Radiométricos

ITADO

Recorte

Fonte: Os autores, 2021
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io METODO => Correcao automatica de Degraus Radiométricos
ITADO 2T

-> Proxima Fase ap0s observacao da classificacdo Manual de Degraus Radiomeétricos
-> Utilizacao de Metodologia com Algoritmo desenvolvido em Python
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- _____________________________________________________________________________________________
=< RESULTADOS=> Correg¢ao automatica de Degraus Radiometricos

=> AlteracOes de Histograma com Matching

=> Utilizando o Histograma de uma imagem como padrao para as
demais imagens
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N Sl CONCLUSAO GERAL

 As imagens de satélite sdo fontes priméarias de informacéao, e como expresséao
de Tyner [2010] ”as informacOes primarias ou tematicas sédo o coracao do
mapa’ ;

* Neste processo exploramos todos os degraus ou ordem no conhecimento da
complexidade do conhecimento e infomacao que a imagem fornece.
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